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Kinstliche Intelligenz beschleunigt die Entwicklung in allen Bereichen unseres

Lebens in beispielloser Weise.

Machine learning
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«Ein KI-Tag entspricht
einem Menschenjahr»

Pinar Seyhan Demirdag, Al Director at Cuebric



https://www.youtube.com/watch?v=rPPgGXoi8QQ

Wie viele Monate dauert es, bis 100 Millionen Nutzer erreicht sind?

Time to Reach 100M Users

Months to get to 100 million global Monthly Active Users

B o
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Google Translate Uber Telegram Spotify Pinterest Instagram TikTok ChatGPT
Source: UBS / Yahoo Finance Y @EconomyApp & APP ECONOMY INSIGHTS
Die Beschleunigung im Zeitalter der KI oor.s.mboden  H@S-SO// WA 7

Weltweit vervierfacht sich bis 2029 die jahrlich generierte digitale Datenmenge (in zettabytes)

Datenvolumen in Zetabyte
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https://de.statista.com/statistik/daten/studie/267974/umfrage/prognose-zum-weltweit-generierten-datenvolumen/

,Daten sind die Nahrung der KiI»

11% - 37%

Geschatzter Anstieg der
Arbeitsproduktivitat
durch Kl bis 2035



https://www.youtube.com/watch?v=rPPgGXoi8QQ
https://www.youtube.com/watch?v=rPPgGXoi8QQ
https://www.europarl.europa.eu/thinktank/en/document/IPOL_STU(2020)652713

Geschatzte Nutzerzahlen fihrender generativen KI-Chatbots (Aug. 25)
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Quellen: Windows Central (2025, 4. August); Exploding Topics (2025, Marz); FirstPageSage (2025, Juli); Lunden, I. (2025, 12. Februar), TechCrunch,
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Einsatzmodglichkeiten der KI im Unternehmen

KI-gestitzte Ideengenerierung

(z.B. Rapid Prototyping,
Marktforschung, Materialforschung
oder DesigNrptimierung).

KI wird zunehmend in Produkte und

Dienstleistungen eingebettet

(z.B. Bilderkennung, automatische
Ubersetzungen, Sprachsteuerung
oder Vorhersagen).

Phase 1 Durch ,Predictive Analytics”
konnen Unternehmenihre
Entscheidungen fundierter treffen
(z.B. interner ChatBot fir das
Management oder Kunden.
Strategien entwickeln mit Hilfe
von Kl)

Kl-Systeme automatisieren
repetitive administrative Aufgaben
(z. B. Rechnungsstellung,
Dateneingabe, E-Mail- oder
Chatbot-Kommunikation).

Phase 0: Grundlagen schaffen & Pilotierung (Interesse wecken, Awareness, Schulung, Datensammlung und kleine Pilotprojekte)

] VALAL
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. Wie funktionieren kinstliche Intelligenz und LLMs?

Wie funktionieren kiinstliche Intelligenz und LLMs?

] VALAIS
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Algorithmen

(Machine learning)

Vielfalt: Die Daten sollten m Neuronale Netzwerke: Insbesondere
sein, um eine breite i neuronale Netzwerke sind fir

fgaben sef

—Maschinelles Lemnen: Hierbe

Rechen- Menschen
leistung

—Datenwissenschaftler

Domainexperten:
sen ein, um die K

Es braucht mindestens 5 Elemente damit Kl funktioniert?

Sicherheit &

Ethik

— Unbeabsichtigte Konsequenzen: K

Wie funktionieren kiinstliche Intelligenz und LLMs?

) VALAIS
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Klnstliche mehrschichtige neuronale Netzwerke imitieren unser Gehirn
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Deep Neural Networks (DNNs)
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Transformer bestehen aus mehreren Schichten neuronaler Netze

The Transformer - model architecture Deep Neural Networks (DNNs) Transformer

Cutput
Probabiities

Poston L Positional
Encx Encoding
=
Erbusorg
o Outputs
A H - VALAIS
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Die Zukunft...
Artificial Intelligence (Al) 1950’s

Vision : Programme/Maschinen mit der Fahigkeit, zu lernen und zu denken wie ein Mensch

Machine Learning (ML) 1980’s

Algorithmen mit der Fahigkeit von historischen Daten zu lernen, ohne explizit programmiert zu werden

Mathematische Modelle
Programmcode

Algorithmen

Deep Learning (DL 2010’s
. p g ( ) Riesige Datenmengen
Simuliert menschliches Gehirn: Teilbereich des maschinellen Lernens, bei dem kiinstliche neuronale fass
Sensoren Netze (DNNs) riesige Datenmengen verarbeiten und daraus lernen erfassen
Transformer 2017
> .
g Transformer sind eine spezielle Architektur des Deep Learning.
S)
Large Language Models (LLM) 2020’s »Trainieren” des Modells
< (z. B. Chatbots wie ChatGPT, CoPilot]
2
o Discriminative Al Generative Al
fiziert/c ert Datensatze Generiert neue Daten
= Neue Daten generieren
a
o
- Large Action Model (LAM) 2025/26
Agent die in der Lage sind,
o rledig
=
(0]
Menschenahnliche Fahigkeiten
Artificial General Intelligence (AGI) 20??
pothetisches Konzept
hypothetisches Konzept: Artificial Super Intelligence (ASI)  20?? Uberschreitet d chen Fahigkeiten
Wie funktionieren kinstliche Intelligenz und LLMs? simboden  H@S-S0 17
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cenerative

pre-trained
transtormer



https://www.youtube.com/watch?v=rPPgGXoi8QQ

Der Lernprozess von LLMs durchlauft mindestens 4 Phasen

4. Bestdrkendes Lernen -> reinforcement Learning with Human Feedback
Feedback| Im letzten Schritt wird das Modell durch Belohnungen und Strafen weiter optimiert. Es
soll bewerten kénnen, wie gut eine Modellantwort den menschlichen Erwartungen
entspricht z. B. fur hofliche, hilfreiche und korrekte Antworten. Diese Phase ist sehr
rechenintensiv, da Milliarden Parameter erneut angepasst werden."

3. Belohnungsmodellierung -> Reward Model

Diskutieren |  Statt neues Sprachverhalten zu lernen, wird in dieser Phase ein Belohnungsmodell
trainiert: Es soll bewerten kénnen, wie gut eine Modellantwort den menschlichen
Erwartungen entspricht. Dazu vergleichen Menschen mehrere Antworten eines LLMs
und markieren die bevorzugte. Diese manuelle Bewertung erfordert einen
betrachtlichen personellen Aufwand.

2. Feinabstimmung -> supervised Fine-Tuned Model

—___Instruieren In dieser Phase wird das Modell mithilfe Giberwachter, von Menschen kuratierter
Datensatze auf spezifische Aufgaben oder Fachgebiete angepasst - etwa um medizinische
Fragen zu beantworten, rechtliche Texte auszuwerten oder einen bestimmten Schreibstil
zu erlernen (Transferlearning). Der Rechenaufwand ist deutlich geringer als beim
Pretraining, da die Datenmenge kleiner ist.

N 1. Vortraining -> Basismodell
Grundlagen| |m Vortraining lernt das Modell eigenstandig aus riesigen Textmengen (Textkorpora) -

etwa aus Webinhalten, Wikipedia, Blichern oder Chats - Sprachmuster und Weltwissen
zu erfassen. Diese Phase bildet das Fundament fir alle weiteren Lernschritte. GPT-3
zum Beispiel wurde mit Milliarden Internetsatzen trainiert und lernte so, Textlicken zu
schliessen. Diese Phase ist besonders rechenintensiv und ressourcenaufwendig.

Alignment: Regeln zu Sicherheit, Ethik und Werte

) VALA
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Es entstehen Expertensysteme, die man je nach Problem beiziehen kann

-

—

Internet

Nan

+ |Ask anything g

) VALAL
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2
3. Acht Einschrankungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung
4

21

KI macht dich nicht
intelligenter, sondern
effizienter — sie
verstarkt lediglich das,

was du bereits kannst.

...und was du nicht verstanden hast, halluziniert sie einfach schneller.©

11


https://www.youtube.com/watch?v=rPPgGXoi8QQ

Die Grundregel in der Informatik = TITO

Trash in :>

Trash out

24

24
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A TITO - Auswirkungen auf die Nutzung

= Schlechte Prompts fiihren zu schlechten
Ergebnissen.

- Unprazise oder mehrdeutige Fragen liefern
vage, oberflachliche oder falsche Antworten.

= Fehlerhafte oder veraltete Eingabedaten

erzeugen falsche Ausgaben. ,
— Wenn z. B. ein fehlerhaftes Dokument ‘
hochgeladen oder eine inkorrekte Tabelle

analysiert wird, basiert der Output auf diesen
Fehlern — teils ohne Warnung.

= Unreflektierter KI-Einsatz verstarkt
bestehende Verzerrungen.

- Wenn voreingenommene oder einseitige Date
eingegeben werden, kann die Kl diese Biases
unkritisch weiterverarbeiten und reproduzieren.

25

Einschrankung Nr. 2: Die Token

13



Die Sprache von LLMs ist ,Token®

Fur Kl sind Worter keine Texte — sie sind Zahlen. Und diese Zahlen bilden geometrische Muster im Raum.

GPT-408 GPT-4omini GPT-35&GPT-4  GPT-3(Legacy)

‘Warum ist die Banane krumm?

Token sind die Bausteine von Wortern in Zahlen:

— Apfel =1 Token = [11756, 27849]

— Ich esse einen Apfel = 5 Token )
— Ein langes Wort kann mehrere Tokens haben Toksns  Characters
8 27

Warum ist die Banane krumm?

[127544, 2496, 1076, 25354, 1986, 7430, 2177, 30]

Text  TokenIDs

https://platform.openai.com/tokenizer

B I Acht Einschrankungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung oors.mboden  H@S-SOL/VitlE 27
27
LLMs haben einen begrenzten Kontextzugriff: sie «sehen» nur
einen Teil
Modell Max. Kontext (Tokens) Entspricht ungefahr
GPT-3.5 ca. 4'096 Tokens ~ 3—4 Seiten Text
GPT-4 (Standard) ca. 8'192-32'768 Tokens  ~ 6-25 Seiten Text
GPT-5 (128k) bis zu 128'000 Tokens ca. 100 Seiten (aber technisch komplex)
g Das Modell ,vergisst” altere Teile des Gespréachs (sie werden abgeschnitten). Auch
bei langen Dokumenten (z.B. pdf) wird nur ein Teil analysiert.
B 71 Acht Einschrénkungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung ©or.s. mboden  H@S-SO// Wikl 28
28
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https://platform.openai.com/tokenizer
https://platform.openai.com/tokenizer

M Token-Einschrankung - Auswirkungen auf die Nutzung

= Lange Texte werden nur teilweise

verarbeitet.

- Bei zu vielen Tokens analysiert die Kl nur einen
Ausschnitt — wichtige Passagen kénnen ignoriert
werden.

® Frithere Informationen im Chatverlauf

gehen verloren. é
- In langeren Gesprachen ,vergisst” die Kl altere

Beitrage, was zu Wiederholungen oder
Widersprichen fuhrt.

= Zusammenfassungen und Analysen
kénnen unvollstandig sein.

- Wenn der Textumfang das Token-Limit
uberschreitet, ist die Ausgabe nicht mehr
ganzheitlich.

29

Einschrankung Nr. 3: Das Gedachtnis
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LLMs haben (noch) kein Gedachtnis

Mensch Kunstliche Intelligenz

VS

Ich erinnere mich Ich schlage nach

Bei jedem Prompt muss Chat-GPT nachlesen, was vorher war.
ChatGPT 5 kann aktuell max. ca. 128°000 Token nachlesen (ca. 100 Seiten). Der Rest wird abgeschnitten!

Acht Einschrdnkungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung © Dr. S. Imboden HES'SO \:IAALLAL:E 31

31

Hingegen speichert z.B.
ChatGPT Daten uber
deine Person. Damit
sollen die Antworten

stimmiger ausfallen.

Diese personlichen Daten kénnen jedoch eingesehen und
geldscht werden!

16


https://www.youtube.com/watch?v=rPPgGXoi8QQ

M\ Gedichtnisproblem - Auswirkungen auf die Nutzung

= Jede Session beginnt bei Null.
- Ohne Memory-Funktion kennt die K| weder
friihere Themen noch Vorlieben oder Korrekturen —
du musst alles erneut erkldren.

= Keine echte Langzeitplanung méglich.
-» Die Kl kann keine Ubergreifenden Ziele oder
Strategien Uber mehrere Gesprdche hinweg
verfolgen (z. B. Projektplanung Uber Wochen
hinweg).

= Verlaufskohdrenz muss manuell
sichergestellt werden.
- In langeren Dialogen musst du frihere
Informationen erneut einbringen, sonst gehen i
verloren und es entstehen Inkonsistenzen.

ser muss somit Segmentieren

33

Einschrankung Nr. 4:

17



Kosten — Nutzen — Leistung

(Der wichtigste Kostenfaktor ist die Tiefe der Argumentation)

— Nano: Sehr schnell, glinstig, fur einfache
Aufgaben, kostengiinstig

— Mini: Ausgewogen, mittlere Komplexitat

— Standard/Thinking: Hochste Leistung, fur
komplexe Analysen, teuer

( What are you working on?
'

.

Lesen der personlichen
Anweisungen

v

Personlichen Speicher
lesen

.

Erstellung von Kontext
(Chat und Dateien)
v

Komplexitat?

Modellauswahl
(nano, mini, standard)

v i

Suche Werkzeuge
(2.B. im Web) (2.B. Python, Ubersetzung)
/ﬂ\ Reflexion (Thinking) und
y \3 Argumentation

v

Antwort generieren

v

Memory-Update

v
RAG*
(z. B. sucht Dokumente in
internen Datenbanken)

3] Acht Einschrénkungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung

*Retrieval-Augmented Generation © Dr. S. Imboden

Hes-so// i 35
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Sie kdnnen die Leistung manuell steigern

+ Ask anything
0 Add photos & files
(3 Agent mode

G Deep research

@ Create image

Q" Think longer

*++ More

What can | help with?

[0 study and learn
@ Web search

Y Canvas

& Connect Google Drive
& Connect OneDrive

@ Connect Sharepoint

A Mehr Power heisst nicht

automatisch mehr Wahrheit!
(Ein Mensch mit einem groseren Schreibtisch
kann mehr Akten auf einmal ausbreiten — das
heisst nicht, dass er automatisch bessere

Schlisse zieht.)

3] Acht Einschrankungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung

© Dr. S. Imboden

Hes-so// Vi 36
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A\ Kosten - Nutzen - Leistung : Auswirkungen auf die Nutzung

= Qutes Prompt-Design

- [ROLLE] + [KONTEXT] + [ZIEL] + [FORM/STIL] +
[GRENZEN]

= Typische Fehler beim Prompt-Design

- Zu vage, zu lang ohne Struktur oder mehrere
Aufgaben vermischt

= Erweiterte Techniken

—» Chain-of-Thought-Anweisungen: , Denke Schritt
fur Schritt.” => Erzwingt Zwischentberlegungen.
— Few-Shot-Beispiele: Beispielantworten
vorgeben, um Format und Ton zu steuern.

- Selbstpriifung einbauen: ,Gib mir zuerst deine
Rohuberlegungen, dann prife sie auf logische
Fehler, und erst dann antworte final.”

= Ein guter Prompt spart nicht nur

Rechenressourcen, sondern senkt auch die
Wabhrscheinlichkeit, dass der Router auf ein teures
Modell hochstufen muss — weil schon ein kleineres
Modell prazise arbeiten kann.

B Acht Einschrdnkungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung

oors moden  H@S-SOM/ ViAtts 37

37
Wie kann ich besser « prompten »?
Gib die Rolle an ... (z. B. als Schriftsteller titig sein, als Experte titig RO”e
sein, als Imker tatig sein, als YouTuber tatig sein)
Sei prazise: Je genauer deine

( A Anfrage ist, desto relevanter
Erklare die Aufgabe... (z. B. schreibe einen akademischen Aufsatz, gib AUfgabe wird die Antwort sein
mir eine Losung zur Korrektur dieses Textes, analysiere den folgenden Text)

_ Y, Fiigen Beispiele hinzu: Ein

. = Beispiel flr den erwarteten Stil

/Leg Einschrankungen/Kontext fest... (z. B. lege Wert auf h q pd tote F ;
Genauigkeit, schreibe kurze Satze, verwende einen poetischen Schreibstil, Re eln oder das erwartete rorma
fasse dich kurz, fiige viele Details hinzu, hebe hervor, was jede Methode zu g kann der KI helfen, besser zu

\_einer aussergewdhnlichen Wahl macht, hier ein Beispiel) Y, verstehen.

/Lege das Format des Outputs fest... (z. B. antworte in h Testen und wiederholen: Wenn
S}ichpynkten, ng§ eine Tabell.e ein, fuge E.mojisvfein, nge Untertitel e.in, Format die erste Antwort nicht perfekt
fuge eine Grafik ein, erstelle eine PowerPoint-Prasentation, erstelle ein X L X i

| Word-Dokument) ) |sF, prazisiere, was in deiner

~ - - — ~ nachsten Aufforderung
Bestimmt, wann die Aufgabe erledigt ist... (z. B. die Aufgabe ist angepasst werden muss.
erledigt, wenn drei Uberprufte Methoden im spezifischen Format StO
zuriickgegeben werden. Du kannst aufhéren, sobald mindestens funf pp

\Quellen aus fundierten wissenschaftlichen Studien vorliegen) Y,

B 1 AchtEinschrankungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung oors imboden H@S-SO 38
38
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Einschrankung Nr. 5:
Halluzinationeg

LLMSs sind keine Wissensmaschinen — sie sind Wahrscheinlichkeits-
maschinen

Language Model

%% > output Der Himmel ist blau
96%
0.1% I

grun blau

Welches ist die Farbe des Himmels?

b @senh  F Doprsoach 8 @ input

(({

LLMs sind probabilistisch — nicht deterministisch

,Probabilistisch” = Modell gibt das wahrscheinlichste nachste Wort, nicht zwingend das wahre (Counterfactual Generation)

B 71 Acht Einschrénkungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung ©or.s. mboden  H@S-SO// Wikl

40

40
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Kein Text aus einem LLM ist per se
vertrauenswurdig — nur wahrscheinlich.

LLMs konnen halluzinieren!

LLMs halluzinieren und sagen nicht immer die Wahrheit

Halluzinationen = Inhaltliche Erfindung — das Modell generiert plausibel klingende, aber sachlich falsche oder frei erfundene Informationen

Language Model

Wer hat die Relativitatstheorie erfunden? T
+  @Seach % Docprosearch  er 2 o input - \’ \// output Isaac Newton —=> Ha”UZiﬂatiOﬂ
~\

ist es nicht wahr!)

96%
60%
Einstein Issac
Newton

- LLMs lernen nicht ,Wissen”, sondern Wahrscheinlichkeiten von Wortfolgen.
-> Sie erfinden Zusammenhange, wenn der Kontext lickenhaft oder mehrdeutig ist.
- Es gibt zurzeit kein eingebautes Fakten-Gedachtnis — nur Mustererkennung.

H I Acht Einschrénkungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung ©or.s.imboden HES-S0/// | 42

(Nur weil’s nett klingt,

42
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https://www.youtube.com/watch?v=rPPgGXoi8QQ

A\ Halluzinationen - Auswirkungen auf die Nutzung

= Vertrauenswurdigkeit muss aktiv

Uberpriift werden
- KI-Antworten darfen nicht ungepraft
UberNrmmen werden — Faktencheck ist Pflicht.

* Plausibilitat ersetzt nicht Wahrheit

- LLMs formulieren oft Uberzeugend — auch wenn

der Inhalt erfunden ist ‘

= Fehlerhafte Quellenangaben und Zitate
- Die Kl kann realistisch klingende, aber nicht
existierende Literatur oder Studien generieren.

» ErhohtesRisiko bei sensiblen

Anwendungen

- In Medizin, Recht oder Bildung kénnen

Halluzinationen zu gefahrlichen
hlentscheidungen flhren

43
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Reales Wissen

— Beruht auf einer realen Beobachtung
— Entspricht der Realitdt (belegbar)

— Hat (Primar) Quelle & Zeitpunkt

— Kann nachgeprift werden

Echtes Wissen ist wie ein Foto — synthetisches Wissen, wie ein Gemalde

Fake News tduschen bewusst. Synthetisches Wissen tduscht unbewusst — aber oft mit grésserer Glaubwdrdigkeit!

Synthetisches Wissen

— Beruht auf Interpretation &
Rekonstruktion

— Stellt sich Realitat vor (kreativ, plausibel)

— Hat Stil & Wirkung, aber keine

Primarquelle
— Klingt glaubwdirdig, ist aber nicht messbar

Bild generiert mit Sora

Acht Einschrdnkungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung © Dr. S. Imboden HES'SO m‘ﬁi? 45

45
Ubersattigung des Internets mit synthetischen Ki-Texten, die menschlichen realen Inhalte verdrangen => Model Collapse
Mensch oder Kl publiziert
Halluzinationen, Halbwissen oder
Fehlinformation
z. B. ein Blogartikel, ein
Forumseintrag, ein automatisch
generierter Text
Das LLM wiederholt (oder verstarkt)
diese Informationen in kiinftigen Al—GeneratEd Diese Inhalte werden online
Antworten || ] f h verdoffentlicht
Pollution of the
Es entsteht ein Zirkelschluss der . .
Plausibilitdt ohne Wahrheits- Web z.B.in Foren,.Newsselten, PDFs,
kontrolle (Model Collapse) Quora' Lmke{jln»P,OSts
(Synthetic Data Contamination)

Bei der nachsten Trainingsrunde
werden diese Inhalte gelernt
(Pretraining oder Retraining)
Das Modell kann nicht mehr

zwischen ,wahr“ und ,synthetisch”
unterscheiden (Epistemic Feedback Loop)
Acht Einschrankungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung oors.moden  H@S-SO//VEE 46
46
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= Menschliche Inhalte verschwinden oder

A Synthetisches Wissen - Auswirkungen auf die Nutzung

= |Informationsquellen werden
unzuverlassiger
= Immer mehr Webseiten, Foren, Rezensionen
oder Blogbeitrage enthalten Kl-generierten
Content ohne Faktencheck — Vertrauensverlust:

gehen unter ;
- KlI-Texte verdrangen authentische Stimmen'{z"B.

in sozialen Medien, Bewertungen, journalistischen
Beitragen).

= Selbstreferenzielle Verarmung von Ki-

Modellen (,Inzucht”)
- Wenn KI-Modelle zunehmend aus KI-generiert

Internetzug

Einschrankung Nr. 7: Das Internet

24



Aktualitat vs. Zuverlassigkeit = Surfen oder nicht surfen?

— Web : aktuell, aber nicht immer zuverldssig

L Model Checkpoint : zuverlassig, aber nicht
immer aktuell

7y
n ﬂ n Acht Einschrankungen und deren Auswirkungen auf die Nutzung © Dr.S. Imboden HeS‘SO[{’ m’ﬂg 49

49

[

Webzugriff - Auswirkungen auf die Nutzung

® Nutzer missen selbst entscheiden, ob

Webzugriff sinnvoll ist.
- Aktivieren bei aktuellen Fragen (z. B.

Nachrichten, Verfiigharkeit, Trends). Deaktivieren.-:\

.

bei theoriebezogenen oder sensiblen Themen:
bewusste Kontrolle durch den User ist rderlich.

* Man weiss nie genau, auf welche

Quellen die Antwort basiert.
- Bei Webzugriff fehlen oft Hinweise auf
Bias oder Glaubwiirdigkeit der Quelle.

= Kuratiertes Wissen ist
vertrauenswirdiger — aber schnel

veraltet.
—> Z. B. veraltet GPT-4-Wissen Uber Gese
n oder politische Entwic
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Einschrankung Nr. 8: Fake news

Eine exklusive Meldung
von heute Morgen...
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Fake News - Auswirkungen auf die Nutzung

= Manipulative Inhalte sind leichter zu

erstellen— und schwerer zu erkennen.
- KlI-Tools kénnen tauschend echte Bilder, Videos
und Texte erzeugen — ohne journalistische
Standards oder Faktenpriifung.

= Vertrauen in authentische Inhalte wi(d

systematisch untergraben. "
- Wenn alles ,,echt aussehen” kann, wird al

potenziell fragwiirdig — selbst wahre Inhalté.

= Desinformation kann schneller und

gezielter verbreitet werden.

- Kl ermoglicht die massive Skalierung von
Propaganda, z. B. durch automatisierte Social-
Media-Bots oder personalisierte
Falschinformationen.
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Vertrauen Sie keiner

Antwort der Kl, die Sie

nicht selbst Gberprift
haben!
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https://www.youtube.com/watch?v=rPPgGXoi8QQ

1.

2.

3.

4. Fazit

n- Hes 55
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Fazit

1. Exponentielle Entwicklung: Generative Kl verdoppelt ihre Leistungsfahigkeit im
Monats- statt Jahrestakt — enormes Innovationspotenzial, aber wer zogert, verpasst
den Anschluss.

2. Funktionsweise von LLMs: Sie raten das wahrscheinlichste nachste Wort, statt Wissen
abzurufen — die Antworten klingen zwar Uberzeugend, sind aber ohne Verstandnis und
nicht garantiert korrekt.

3. Schrittweiser KI-Einsatz: Zuerst mit Pilotprojekten und Prozessautomatisierung starten,
dann Kl zur Entscheidungsfindung einsetzen und Produkte intelligent erweitern. Mit
zunehmender Reife entstehen so neue Geschaftsmodelle.

A oden HES €
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Fazit

4. Grenzen: Generative Kl halluziniert bisweilen (erfindet plausibel klingende, aber falsche
Inhalte) und hat keine verlassliche Faktenbasis — daher Antworten nie blind
Ubernehmen, sondern immer kritisch prifen.

5. TITO-Prinzip & Prompting: ,Trash in, Trash out” — Kl liefert nur so gute Resultate wie
ihre Eingaben. Klare, prazise Prompts und hochwertige Daten werden zur neuen
Schlisselkompetenz.
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